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Buêi håc thù 6 (ng y 5/9/2025) �÷ñc chia th nh 6 ph¦n ch½nh �i tø têng qu¡t �¸n chi ti¸t v 
cæng thùc ph½a sau thuªt to¡n n y

� Ph¦n 1: K¾ thuªt Boosting

� Ph¦n 2: Trüc gi¡c �¬ng sau AdaBoost

� Ph¦n 3: Cæng thùc to¡n �¬ng sau AdaBoost

Ph¦n 1: K¾ thuªt Boosting

Mët c¥y quy¸t �ành (gåi t­t l  DS) �ìn l´ th÷íng khæng �õ m¤nh �º xû lþ dú li»u thüc t¸: n¸u qu¡
næng (1 node) th¼ ch¿ düa tr¶n 1 �°c tr÷ng duy nh§t d¨n �¸n bä sât thæng tin quan trång ho°c n¸u
qu¡ s¥u (full decision tree) th¼ c¥y d¹ ghi nhî dú li»u hu§n luy»n v  m§t kh£ n«ng kh¡i qu¡t. Ch½nh v¼
h¤n ch¸ n y m  c¡c ph÷ìng ph¡p Essemble Learning ra �íi, nh¬m k¸t hñp nhi·u mæ h¼nh con �º tªn
döng ÷u �iºm v  h¤n ch¸ nh÷ñc �iºm cõa tøng mæ h¼nh �ìn, chi ti¸t th¸ n o m¼nh còng �i ti¸p nh².

1.1 �iºm y¸u cõa Decision Tree

Mët c¥y quy¸t �ành qu¡ næng gçm 1 node �÷ñc gåi l  Stump (dàch ra l  1 �o¤n cõa c¥y) l  ch¿ chia dú
li»u düa tr¶n 1 �°c tr÷ng duy nh§t, v½ dö "n¸u c¥n n°g ≥ 70kg th¼ dü �o¡n b»nh tim = "câ" cho th§y
rã r ng c¡c y¸u tè nh÷ tuêi, huy¸t ¡p v  �ëng m¤ch bà t­c, etc.. khæng �÷ñc c¥n nh­c do thi¸u nh¡nh
�º quy¸t �ành. Do �â, c¥y næng bà underfitting.

Ng÷ñc l¤i, 1 DS qu¡ s¥u câ thº t¤o ra h ng chöc ho°c h ng tr«m nh¡nh, qu¡ phò hñp vîi dú li»u
hu§n luy»n nh÷ng l¤i th§t b¤i khi dü �o¡n dú li»u mîi d¨n �¸n overfitting.
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Figure 1: Random Forest (nhi·u Decision Tree vøa v  s¥u) vs Ada Boost (nhi·u c¥y næng / Stump)

1.2 Ensemble Learning l  g¼ ?

Thay v¼ phö thuëc v o 1 mæ duy nh§t, Ensemble Learning k¸t hñp nhi·u mæ h¼nh �º c£i thi»n �ë
ch½nh x¡c têng thº. Þ t÷ðng cèt lãi l  þ t÷ðng cõa nhi·u ng÷íi s³ tèt hìn þ t÷ðng cõa 1 ng÷íi.

Figure 2: Essemble Learning

Bagging (vd: Random Forest): c¡c mæ h¼nh �÷ñc hu§n luy»n �ëc lªp v  song song tr¶n nhúng tªp
dú li»u con (t¤o ra b¬ng bootstrap sampling). K¸t qu£ cuèi còng th÷íng l§y trung b¼nh (�èi vîi b i hçi
quy) ho°c bä phi¸u �a sè (�èi vîi b i ph¥n lo¤i). Bagging gióp gi£m ph÷ìng sai v¼ nâ l m �m·m�
(soften) �i c¡c quy¸t �ành qu¡ nh¤y c£m cõa tøng c¥y ri¶ng l´.
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Figure 3: Minh håa quy tr¼nh cõa ph÷ìng ph¡p Bagging

Boosting (vd AdaBoost, Gradient Boosting): bao gçm c¡c mæ h¼nh håc tu¦n tü, mæ h¼nh ph½a sau
tªp trung gi£i quy¸t v§n �· cõa mæ h¼nh ph½a tr÷îc nâ �º gi£m Thi¶n Và (bias). AdaBoost b­t �¦u tø
mët mæ h¼nh y¸u sau �â li¶n töc bê sung c¡c mæ h¼nh mîi tªp trung v o nhúng m¨u m  mæ h¼nh tr÷îc
�â dü �o¡n sai. Qua nhi·u váng l°p, h» thèng d¦n c£i thi»n �ë ch½nh x¡c têng thº.

V½ dö trüc quan: nhi·u håc sinh �y¸u� l m mët b i kiºm tra, nh÷ng n¸u méi ng÷íi tªp trung v o
c¥u m¼nh giäi nh§t v  k¸t hñp k¸t qu£, th¼ c£ nhâm s³ l m tèt hìn b§t ký c¡ nh¥n n o.

Figure 4: Minh håa quy tr¼nh cõa ph÷ìng ph¡p Boosting

Stacking: kh¡c vîi Bagging v  Boosting, Stacking khæng ch¿ k¸t hñp �¦u ra cõa c¡c mæ h¼nh còng
lo¤i m  cán câ thº sû döng nhi·u lo¤i mæ h¼nh kh¡c nhau (Decision Tree, Logistic Regression,
Neural Network, . . . ). �¦u ra cõa c¡c mæ h¼nh con s³ trð th nh �°c tr÷ng �¦u v o cho mët mæ h¼nh
cuèi (gåi l  meta-learner) �º �÷a ra dü �o¡n. Stacking gióp mæ h¼nh cuèi håc c¡ch khai th¡c �iºm
m¤nh bê sung l¨n nhau cõa tøng mæ h¼nh con.
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Figure 5: Minh håa quy tr¼nh cõa ph÷ìng ph¡p Stacking

Tâm l¤i: Bagging gi£m ph÷ìng sai b¬ng c¡ch hu§n luy»n song song v  trung b¼nh hâa. Boosting
gi£m thi¶n l»ch b¬ng c¡ch håc tu¦n tü v  tªp trung v o léi. Stacking k¸t hñp nhi·u lo¤i mæ h¼nh vîi
mët meta-learner �º khai th¡c sùc m¤nh bê sung cõa chóng. �¥y ch½nh l  ba trö cët quan trång cõa
Ensemble Learning.

Ph¦n 2: Trüc gi¡c �¬ng sau AdaBoost

Boosting nâi chung câ nhi·u bi¸n thº, nh÷ng AdaBoost l  mët trong nhúng thuªt to¡n �¦u ti¶n v  �ìn
gi£n nh§t.

Figure 6: Minh håa c¡ch AdaBoost ho¤t �ëng

�iºm �°c bi»t l  c¡ch nâ ph¥n bê trång sè cho tøng mæ h¼nh con 1 c¡ch tu¦n tü: stump n o câ
dü �o¡n tèt s³ câ ti¸ng nâi (Amount of say) m¤nh trong mæ h¼nh cuèi còng.
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Figure 7: Minh håa c¡ch 1 Ada Boost ho n thi»n chia dú li»u

2.1 Weak Learner l  g¼ ?

Mët DS câ �ë s¥u l  1 gçm 2 l¡ gåi l  Decision Stump v  l  1 Weak Learner. Mët Stump ch¿ xem x²t
duy nh§t 1 �°c tr÷ng �º �÷a ra quy¸t �ành, v½ dö "n¸u ChestPain = Câ th¼ dü �o¡n b»nh tim = Câ,
ng÷ñc l¤i = Khæng". �¥y l  1 mæ h¼nh r§t y¸u, nh÷ng khi k¸t hñp nhi·u stump th nh AdaBoost nâ l 
mët Classifier m¤nh m³.

Figure 8: Minh håa Weak Learner

2.2 For loop cõa Ada Boost - Quy tr¼nh trüc quan

Mæ h¼nh AdaBoost �÷ñc x¥y düng theo mët chuéi c¡c váng l°p, méi b÷îc dòng 1 weak learner (ho°c
1 stump) �º c£i thi»n c¡c léi cõa b÷îc tr÷îc. M¼nh s³ minh håa quy tr¼nh t½nh to¡n cõa Ada Boost 1
c¡ch trüc quan trong ph¦n d÷îi �¥y:

1. Khði t¤o trång sè cho t§t c£ c¡c m¨u: Ð váng l°p �¦u ti¶n, ta ch÷a bi¸t m¨u n o khâ hay
d¹, n¶n g¡n trång sè b¬ng nhau:

w
(0)
i =

1

n
, i = 1, 2, . . . , n

Trong �â:

� n: sè l÷ñng m¨u hu§n luy»n.

� w
(0)
i : trång sè cõa m¨u thù i t¤i váng l°p 0 (tr÷îc khi hu§n luy»n stump n o).
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Figure 9: Khði t¤o trång sè �·u nhau cho c¡c m¨u

2. Hu§n luy»n stump �¦u ti¶n (weak learner): Vîi dú li»u câ trång sè w
(0)
i , ta t¼m stump

G1(x) sao cho léi câ trång sè nhä nh§t.

� G1(x): dü �o¡n cõa stump �¦u ti¶n tr¶n m¨u x.

� C¡c m¨u câ trång sè lîn s³ £nh h÷ðng m¤nh hìn �¸n vi»c chån ng÷ïng chia cõa stump.

N¸u stump dü �o¡n 50/50, tùc l  léi ε = 0.5, th¼ α = 0 =⇒ stump n y khæng mang th¶m thæng
tin, c¦n bä qua ho°c �£o ng÷ñc nh¢n.

Figure 10: Decision stump �¦u ti¶n �÷ñc chån

3. T½nh léi câ trång sè cõa stump: Möc ti¶u cõa AdaBoost ð méi váng l  l m sao �º stump
ti¸p theo �÷ñc � o t¤o tr¶n mët �phi¶n b£n dú li»u� m  c¡c m¨u m  mæ h¼nh hi»n t¤i dü �o¡n
sai xu§t hi»n nhi·u hìn, �º stump mîi câ cì hëi �sûa� c¡c léi �â.

�º gi£i quy¸t v§n �· ð tr¶n ta c¦n gióp Stump tªp trung v o sè m¨u sai b¬ng c¡ch t«ng weight
cõa m¨u sai v  gi£m weight cõa m¨u lîn trong �â m¨u n o câ trång sè lîn m  bà dü �o¡n sai
=⇒ stump bà ph¤t n°ng hìn.

�º l m th¸, ta giú mët bë trång sè wi cho méi m¨u; trång sè n y quy �ành t¦m quan trång (v 
x¡c su§t �÷ñc chån trong bootstrap / sampling) khi t¤o stump k¸ ti¸p. Möc ti¶u l  �i·u ch¿nh
wi. sao cho c¡c m¨u sai �÷ñc t«ng trång sè, v  c¡c m¨u �óng �÷ñc gi£m ho°c giú cè �ành.
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ε1 =
n∑

i=1

w
(0)
i · 1

(
yi ̸= G1(xi)

)
Trong �â:

� yi: nh¢n thüc t¸ cõa m¨u i.

� G1(xi): dü �o¡n cõa stump �¦u ti¶n.

� 1(·): h m ch¿ thà, b¬ng 1 n¸u sai, b¬ng 0 n¸u �óng.

Figure 11: T½nh léi câ trång sè cõa stump �¦u ti¶n

4. T½nh �ë tin cªy, ti¸ng nâi cõa stump (Amount of Say / α1): Sùc m¤nh cõa stump t� l»
nghàch vîi léi cõa nâ:

α1 =
1

2
ln

1− ε1
ε1

Trong �â:

� ε1: léi câ trång sè.

� α1: �ë tin cªy cõa stump.

N¸u ε1 < 0.5 =⇒ stump tèt hìn random =⇒ α1 > 0. N¸u ε1 = 0.5 =⇒ stump khæng câ gi¡
trà, α1 = 0. N¸u ε1 > 0.5 =⇒ stump t» hìn random, câ thº �£o ng÷ñc nh¢n.

Figure 12: T½nh �ë tin cªy cõa stump �¦u ti¶n
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5. Cªp nhªt trång sè m¨u: Sau khi bi¸t stump n o m¤nh, ta cªp nhªt trång sè �º c¡c m¨u khâ
(dü �o¡n sai) �÷ñc chó þ hìn:

w
(1)
i =

w
(0)
i · exp

(
− α1 yiG1(xi)

)
Z1

Trong �â:

� N¸u yi = G1(xi) (�óng) =⇒ yiG1(xi) = +1 =⇒ nh¥n vîi e−α1 , trång sè gi£m.

� N¸u yi ̸= G1(xi) (sai) =⇒ yiG1(xi) = −1 =⇒ nh¥n vîi e+α1 , trång sè t«ng.

� Z1: h¬ng sè chu©n hâa �º
∑

iw
(1)
i = 1.

Trüc gi¡c: α1 c ng lîn =⇒ mùc ph¤t/th÷ðng cho �óng-sai c ng m¤nh.

Figure 13: Cªp nhªt trång sè sau stump �¦u ti¶n

6. L°p l¤i c¡c váng ti¸p theo: Vîi trång sè mîi w(1)
i , ta chån stump k¸ ti¸p G2(x), t½nh léi ε2,

α2, rçi l¤i cªp nhªt th nh w
(2)
i . Qu¡ tr¼nh n y ti¸p di¹n cho �¸n khi �¤t sè váng M ho°c mæ h¼nh

hëi tö.
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Figure 14: Cªp nhªt trång sè qua nhi·u váng

7. K¸t hñp c¡c stump th nh mæ h¼nh cuèi: Cuèi còng, AdaBoost k¸t hñp c¡c stump theo trång
sè αm, �º �÷a ra t½n hi»u k½ hi»u l  sign() vi¸t t­t cho tø signal:

F (x) = sign
( M∑

m=1

αmGm(x)
)

Trong �â:

� Stump tèt (câ αm lîn) =⇒ £nh h÷ðng m¤nh hìn.

� Stump y¸u (câ αm nhä) =⇒ £nh h÷ðng y¸u ho°c g¦n nh÷ bà bä qua.

Figure 15: K¸t hñp c¡c stump �º t¤o mæ h¼nh AdaBoost cuèi còng
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B£ng têng hñp kþ hi»u trong AdaBoost

Kþ hi»u Þ ngh¾a v  trüc gi¡c
xi M¨u dú li»u hu§n luy»n thù i.

yi ∈ {−1,+1} Nh¢n thüc t¸ cõa m¨u i (dòng −1,+1 thay v¼ 0, 1 �º
ti»n cho cæng thùc nh¥n).

w
(m)
i Trång sè cõa m¨u i t¤i váng l°p m. - (0): tr÷îc khi

hu§n luy»n b§t ký stump n o (khði t¤o b¬ng 1/n). -
(1): sau khi hu§n luy»n stump �¦u ti¶n v  cªp nhªt
trång sè. - T÷ìng tü cho c¡c váng ti¸p theo.

Gm(x) Weak learner (th÷íng l  Decision Stump) �÷ñc hu§n
luy»n t¤i váng m. �¥y l  mët h m ph¥n lo¤i tr£ v·
−1 ho°c +1.

εm Léi câ trång sè cõa stump vîi kþ hi»u l  epsilon thù
m: εm =

∑
iw

(m−1)
i · 1(yi ̸= Gm(xi)). N¸u stump sai

nhi·u tr¶n c¡c m¨u quan trång, εm s³ cao.
αm �ë tin cªy (amount of say) cõa stump thù m: αm =

1
2 ln

1−εm
εm

. Stump c ng ch½nh x¡c th¼ αm c ng lîn =⇒
câ £nh h÷ðng nhi·u hìn trong k¸t qu£ cuèi.

Zm H¬ng sè chu©n hâa t¤i váng m, �£m b£o
∑

iw
(m)
i = 1.

F (x) Mæ h¼nh AdaBoost cuèi còng: F (x) =
sign

(∑M
m=1 αmGm(x)

)
. Dü �o¡n �÷ñc �÷a ra

düa tr¶n �phi¸u b¦u câ trång sè� cõa c¡c stump.
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Ph¦n 3: Cæng thùc to¡n �¬ng sau AdaBoost

Figure 16: Thuªt to¡n gèc cõa Ada Boost

Thuªt to¡n AdaBoost �÷ñc x¥y düng tr¶n mët váng l°p �håc � sûa sai � håc l¤i�, thuªt to¡n nâi r¬ng
méi váng chån ra mët weak learner (Stump) mîi �º sûa chúa th§t b¤i cõa stump tr÷îc.

� Khi b­t �¦u, t§t c£ c¡c m¨u dú li»u câ trång sè b¬ng nhau, tùc l  ta coi chóng quan trång nh÷
nhau.

� For Loop: hu§n luy»n mët stump düa tr¶n trång sè hi»n t¤i. Sau �â kiºm tra nâ sai ð �¥u.

� N¸u stump sai tr¶n m¨u n o =⇒ m¨u �â �÷ñc flag (�¡nh d§u, b¡o hi»u) l  1 v  trång sè t«ng
l¶n �º l¦n sau mæ h¼nh quan t¥m nhi·u hìn.

� Ng÷ñc l¤i, m¨u �óng th¼ �÷ñc gi£m trång sè (½t quan trång hìn ð váng sau).

� L°p l¤i quy tr¼nh tr¶n nhi·u váng, cuèi còng k¸t hñp c¡c stump b¬ng c¡ch bä phi¸u câ trång sè.
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2. H m gi£ thuy¸t (Hypothesis Function)

Cæng thùc �÷ñc t¤o ra vîi þ t÷ðng l  quy¸t �ành cuèi còng s³ �÷ñc quy¸t �ành bð �âng gâp cõa méi
stump, nâi c¡ch kh¡c l  têng c¡c stump câ trång sè:

f(x) =
M∑

m=1

αmGm(x)

� M : sè váng l°p (sè stump).

� Gm(x): weak learner thù m.

� αm: �ë tin cªy (amount of say) cõa stump thù m.

Vai trá: cæng thùc n y �ành ngh¾a AdaBoost nh÷ mët mæ h¼nh tuy¸n t½nh trong khæng gian cõa
c¡c stump. K¸t qu£ dü �o¡n cuèi còng l  d§u cõa f(x).

3. H m m§t m¡t mô (Exponential Loss)

�º håc ra �÷ñc αm, AdaBoost khæng chån ng¨u nhi¶n m  tèi ÷u mët h m m§t m¡t:

Err(f) =
N∑
i=1

e−yif(xi)

� yi ∈ {−1,+1}: nh¢n thªt.
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� N¸u yif(xi) lîn d÷ìng =⇒ m¨u dü �o¡n �óng v  tü tin, m§t m¡t g¦n 0.

� N¸u yif(xi) ¥m =⇒ m¨u sai, m§t m¡t t«ng r§t nhanh (v¼ sè mô).

Li¶n h»: gièng nh÷ trong logistic regression, ta công dòng h m m§t m¡t câ log/exp (vd: cross-
entropy) �º ph¤t n°ng c¡c dü �o¡n sai. Ð AdaBoost, exponential loss �£m b£o �m¨u sai c ng n°ng th¼
c ng �÷ñc chó þ�. Ada Boost kh¡ l  gièng Neural network khi méi node �·u �÷ñc t½nh loss v  node sau
c£i thi»n node tr÷îc nâ.

4. Mð rëng t¤i váng l°p thù m

Ð váng m, mæ h¼nh �÷ñc vi¸t th nh:

fm(x) = fm−1(x) + αmGm(x)

Thay v o h m m§t m¡t:

Err(f) =
N∑
i=1

e−yifm−1(xi) · e−yiαmGm(xi)

�°t:
wi = e−yifm−1(xi)

Þ ngh¾a: wi ch½nh l  trång sè hi»n t¤i cõa m¨u i. Nâ khæng phö thuëc v o αm hay Gm, m  ph£n
¡nh mùc �ë khâ/d¹ cõa m¨u t½nh tîi váng m− 1.
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5. T¡ch th nh m¨u �óng v  sai

Ta gom c¡c m¨u theo vi»c stump dü �o¡n �óng hay sai:

Err(αm, Gm) = e−αm
∑

yi=Gm(xi)

wi + e+αm
∑

yi ̸=Gm(xi)

wi

� M¨u �óng: bà nh¥n vîi e−αm (gi£m trång sè).

� M¨u sai: bà nh¥n vîi e+αm (t«ng trång sè).

�°t têng trång sè l :
Tw =

∑
i

wi,

v  têng trång sè cõa m¨u dü �o¡n sai l :

Ew =
∑

yi ̸=Gm(xi)

wi

trong �â yi ̸= Gm(xi) ngh¾a l  nh¢n thüc t¸ yi cõa stump thù i kh¡c nh¢n dü �o¡n Gm(x)
Ta câ :

Err(αm) = e−αm(Tw − Ew) + e+αmEw

6. Tèi ÷u αm b¬ng �¤o h m

Figure 17: T½nh cüc tiºu cõa h m m§t m¡t
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�º chån αm tèi ÷u, ta l§y �¤o h m (v¼ �¤o h m gióp t¼m ra h m �º tèi thiºu error v  m¼nh �ang c¦n
1 h m �º tèi thiºu error):

dErr

dαm
= −e−αm(Tw − Ew) + e+αmEw

�°t h m b¬ng 0 �º tèi ÷u:

e2αm =
Tw − Ew

Ew

Suy ra:

αm =
1

2
ln

Tw − Ew

Ew

M  Ew
Tw

= errm, léi câ trång sè t¤i for loop m.
Do �â:

αm =
1

2
ln

1− errm
errm

Þ t÷ðng �¬ng sau l : n¸u stump tèt (err nhä), αm lîn =⇒ stump câ ti¸ng nâi m¤nh. N¸u
stump ch¿ �o¡n ng¨u nhi¶n (err = 0.5) =⇒ αm = 0, khæng �âng gâp.

7. tâm t­t l¤i Thuªt to¡n AdaBoost

K¸t nèi l¤i vîi Algorithm 1:

1. B­t �¦u vîi trång sè �·u nhau.

2. Ð méi váng: hu§n luy»n stump Gm düa tr¶n trång sè hi»n t¤i.

3. T½nh léi câ trång sè errm.

4. T½nh �ë tin cªy αm.

5. Cªp nhªt trång sè: m¨u sai t«ng, m¨u �óng gi£m.

6. Chu©n hâa trång sè �º têng = 1.

Ta �÷ñc mæ h¼nh cuèi còng l :

F (x) = sign
( M∑

m=1

αmGm(x)
)

3.1 Ada Boost cho b i to¡n �a lîp:

Ð tr¶n ta �¢ bi¸t thuªt to¡n AdaBoost gèc cho b i to¡n ph¥n lo¤i nhà ph¥n (binary classification), cán
thuªt to¡n SAMME l  mët phi¶n b£n mð rëng cõa AdaBoost cho b i to¡n ph¥n lo¤i �a lîp (multi-class
classification). Têng quan cæng thùc gièng y chang AdaBoost gèc nh÷ng th¶m 1 tham sè K, vªy K l 
g¼ v  nâ l m �÷ñc g¼ ?
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Figure 18: SAMME (Stagewise Additive Modeling using a Multiclass Exponential loss function) cho
b i to¡n ph¥n lo¤i �a lîp

� Ph¥n lo¤i nhà ph¥n (AdaBoost): Cæng thùc cªp nhªt trång sè α(m) ch¿ bao gçm mët ph¦n,
�÷ñc chùng minh tø vi»c tèi thiºu hâa h m m§t m¡t cho hai lîp.

α(m) =
1

2
log

1− err(m)

err(m)

� Ph¥n lo¤i �a lîp (SAMME): Cæng thùc cªp nhªt trång sè α(m) �÷ñc bê sung mët sè h¤ng
phö thuëc v o sè lîp K, gióp �i·u ch¿nh �ë lîn cõa α(m) cho b i to¡n phùc t¤p hìn.

α(m) = log
1− err(m)

err(m)
+ log(K − 1)

Gi£i th½ch c¡c th nh ph¦n cõa cæng thùc SAMME:

� Ph¦n �¦u ti¶n log 1−err(m)

err(m) t÷ìng tü nh÷ AdaBoost nh÷ng khæng câ h» sè 1
2 , �÷ñc gåi l  trång sè

log-odd. Nâ ph£n ¡nh �ë "tèt" cõa bë ph¥n lo¤i y¸u thæng qua t¿ l» giúa dü �o¡n �óng v  sai.

Odds =
P

1 - P

Log-odds = log

(
P

1 - P

)
= log

(
1 - (1 - P)

1 - P

)
= log

(
1 - err
err

)
� Ph¦n thù hai + log(K − 1) l  ph¦n bê sung quan trång nh§t. Nâ �÷ñc th¶m v o �º �i·u ch¿nh
trång sè cho b i to¡n �a lîp, �£m b£o r¬ng ngay c£ khi mët bë ph¥n lo¤i y¸u câ léi err(m) cao
hìn 0.5, trång sè α(m) v¨n câ thº d÷ìng, gióp mæ h¼nh håc �÷ñc.

Vai trá cõa tham sè K: K �¤i di»n cho sè l÷ñng lîp. Vai trá cõa nâ l  �i·u ch¿nh �ë lîn cõa α �º
�£m b£o méi bë ph¥n lo¤i y¸u �âng gâp �õ "ti¸ng nâi" trong b i to¡n ph¥n lo¤i �a lîp, gióp thuªt
to¡n hëi tö hi»u qu£ hìn.
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